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提　 要　 本文对近期人工智能在古文字研究中的应用状况进行了回顾和总结。 在古

文字字形相关的任务中，古文字识别、古文字检测都已经取得了较大进展，可以为古文字

研究提供切实的辅助。 古文字分类、古文字考释离实际需求还有较大距离，但是发展思路

已经逐渐明晰。 在古文字材料整理类任务中，甲骨缀合、甲骨校重、青铜器断代等都已经

取得了阶段性成果，推进了古文字研究的进步。 展望人工智能与古文字交叉研究的未来

发展，多模态模型的应用将会是主要发展方向，生成式人工智能的发散思维将为古文字问

题解答提供更多思路，而借助大数据智能的数据挖掘能力则可以发现更多古文字中的规

律性现象。
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一　 引言

语言文字与人工智能有着天然的联系。 一方面，智能的出现离不开语言文字。 中国

人工智能学会名誉理事长李德毅院士认为：“人类智能始于语言，人工智能始于文字”，
“人工智能是人类智能的体外延伸，始于文字。 文字是连续语言的离散载体，言之无文，
行而不远，行而不久。 人类区别于其他生物最基本的特征是用文字表达人的思想、思维、
情感，表达智能，成为我们灵魂的解释者，文字可脱离生命体而长期存在，成为环境的一部

分，成为人类文化文明的生态，成为认知空间数字化的基础。”①另一方面，人工智能技术

的飞速发展，又对语言文字产生着极大影响。 语音识别、机器翻译等人工智能技术，早已

进入实用层面，正改变着人们的语言文字生活。 而在语言文字研究领域，也开始见到了人

工智能的影子。 ２０２２ 年 ３ 月 １０ 日 《自然》 （Ｎａｔｕｒｅ） 封面刊登了著名人工智能团队

Ｄｅｅｐｍｉｎｄ 在破译古文字方面的重要成果，人工智能模型 Ｉｔｈａｃａ 将古希腊铭文修复的准确

率提升了 ４７％ 。② 因此，语言文字与人工智能的结合有着先天的渊源和优势。
现代文字与人工智能的结合主要以实际应用为目标，而古文字与人工智能的结合点

则更为丰富多样，更具探索性、创新性和发展潜力。 然而，二者的结合也面临着更大的挑

战和困难，尤其是汉字古文字与表音文字相比，文字性质上的差异更是增大了这种研究难

度。 汉字古文字的字符数量更多，字词关系更复杂，这些特征导致了在与人工智能结合时

会遇到了一些特殊的困难，需要进行专门研究才能得以解决。 近年来，随着交叉研究的不

断深入，在汉字古文字（以下简称“古文字”）和人工智能的结合方面，已经取得了一些初

步成果。 而且随着人工智能技术的不断进步，一些新的研究方向也开始展露，本文将梳理

这些方面的内容并对未来的发展趋势进行展望。

二　 人工智能与古文字研究结合的进展

古文字学是以古代文字符号为研究对象的一门学科，所以古文字与人工智能的主要

结合点，一定是围绕字形这一中心展开的。 但是古文字研究所涉及的研究对象，又不仅仅

局限于字形。 古文字的类型非常丰富多样，甲骨文、金文、简帛文字等各种类型的古文字

材料构成了众多的子领域，每个子领域中都需要对材料进行系统科学的整理，这就构成了

古文字研究另外一项重要的工作内容———古文字材料整理，人工智能与古文字在这方面

也有很多的结合点。 下文我们将围绕古文字字形和古文字材料整理这两个方面，对人工

智能与古文字结合近期的新进展进行简要介绍：

①
②

李德毅、马楠：《人工智能看教育》，《高等工程教育研究》２０２３ 年第 ３ 期。
Ｙａｎｎｉｓ Ａｓｓａｅｌ ｅｔ ａｌ． ， “ Ｒｅｓｔｏｒｉｎｇ ａｎｄ Ａｔｔｒｉｂｕｔｉｎｇ Ａｎｃｉｅｎｔ Ｔｅｘｔｓ Ｕｓｉｎｇ Ｄｅｅｐ Ｎｅｕｒａｌ Ｎｅｔｗｏｒｋｓ，”

Ｎａｔｕｒｅ， ｖｏｌ． ６０３， ｎｏ． ７９００ （２０２２）， ｐｐ． ２８０⁃２８３．
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（一）古文字字形相关的工作

１. 古文字识别。 文字识别是人工智能与语言文字相结合最早的领域之一，也是人工

智能取得显著成果最早的领域。 “深度学习”的主要推动者、２０１８ 年图灵奖获得者杨立昆

（Ｙａｎｎ ＬｅＣｕｎ）的早期成果就是手写字体识别。 １９８９ 年神经网络 ＬｅＮｅｔ 就已经被用在全

美国的邮政系统中，用以识别每一封信件上面的邮政编码。 因此，人工智能与古文字最成

熟的结合点无疑就是古文字识别。
同样，字形识别（古文字领域通常称为“识字”）也是古文字研究最基础的工作，古文

字研究的大部分工作，都围绕着古文字字形识别展开。 任何一个古文字学习者，进入古文

字领域的初期，也都是从已识文字的识别开始。 人工智能与文字识别的密切联系，使得识

别古文字字形的智能模型构建很早就为计算机学界所关注，①特别是在深度学习兴起之

后，这方面工作不断取得新的进展。②
在文字识别方面，古文字与现代汉字有性质相同的一方面。 我们曾在《利用深度神

经网络进行甲骨文单字识别和检测的初步测试》一文中，对人工智能识别甲骨文字的问

题进行了初步测试和研讨。 基于少量样本文字的测试结果，认为“利用深度神经网络搭

建的分类和检测模型，可以据字形对甲骨文单字进行识别和检测。 当训练集达到一定数

量时效果良好；当数量过少时，效果下降明显”。③ 通过不断提高样本数量，可以看到不断

优化的模型效果，这让我们相信古文字的识别并没有无法克服的困难。
但是，但是由于古文字的一些特性，古文字识别也存在着比现代汉字识别要复杂得多

的情况。 主要的困难来自两个方面：一是样本不均衡。 深度学习识别模型一般都依靠数

据驱动，也就是要有足够量的样本才能保障识别效果。 这对于现代汉字通常不存在什么

问题，但是古文字则很难保证每个文字都有充分的字形可供利用。 “一些古文字形体仅

出现一两次， 即使做了摹本， 在数量上依然不够丰富， 导致模型学习的特征过于单一，
无法进行准确分类”。④ 二是异体字太多。 现代汉字识别虽然也会面临同一文字形体差

异大的问题，但都属于文字书写层面的差异，本质上是进行“异写字”的认同。 但古文字

的形体差异，还包括造字层面的差异，需要实现“异构字”的认同。 “异构字”之间的形体

差异又要远远大于“异写字”，识别难度也要大很多。 “异写字”和“异构字”都属于异体

字，它们在古文字中大量存在，这是一个无法回避的问题。
随着学科交叉的不断深入，古文字识别的特殊困难，正通过人工智能的一些专门方法

逐步解决，识别效率正在不断提高。 近期以来，吉林大学李春桃团队所开发的识别模型，
“经过测试， 模型对测试集中的数据识别准确率达到 ８０. ２４％ 。”⑤这应该是目前在古文

字识别方面最为突出的进展之一。

①

②
③

④
⑤

周新伦、李锋、华星城等：《甲骨文计算机识别方法研究》，《复旦学报》（自然科学版）１９９６ 年第

５ 期；李锋、周新伦：《甲骨文自动识别的图论方法》，《电子科学学刊》１９９６ 年增刊。
刘国英：《基于深度学习的甲骨文字检测与识别》，《殷都学刊》２０２０ 年第 ３ 期。
莫伯峰：《利用深度神经网络进行甲骨文单字识别和检测的初步测试》，《出土文献综合研究辑

刊》第 ９ 辑，成都：巴蜀书社，２０１９ 年，第 １—２８ 页。
李春桃：《基于人工智能技术的古文字研究》，《吉林大学社会科学学报》２０２３ 年第 ２ 期。
李春桃：《基于人工智能技术的古文字研究》，《吉林大学社会科学学报》２０２３ 年第 ２ 期。
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图 １　 李春桃团队开发的古文字识别模型①

　 　 ２. 古文字检测。 上述古文字识别模型主要是以单字识别为主，如果希望能识别一版

材料上的所有文字，还存在一定的困难。 要识别整版古文字，需要先要找到古文字在哪

里，这个“找文字”的过程就是“古文字检测”（或称“古文字定位”）。 比如殷墟甲骨文的

发现，本质上就是一个文字检测的问题。 甲骨文发现者王懿荣首先注意到了甲骨上的刻

画图形，然后基于自身的文字学知识，怀疑这些图像是一种文字符号，而后才有了识别甲

骨上的文字到底是什么字这个问题。
文字检测是一个与文字识别密切相关的问题。 一方面，如果不能识别出文字，也就不

能确认文字检测的结果是否正确；另一方面，如果不能检测出文字的位置，也就不可能去

识别文字。 与文字识别相比，文字检测是一个在古文字领域不太被关注的问题。 只有在

涉及到“汉字起源”这样的研究内容时，才会去讨论“文字在哪里，是不是文字”这样的问

题。 但对于人工智能识别模型而已，这又是一个必须完成的工作。 要实现多字识别的模

型，必然需要先检测出文字。②
与王懿荣发现甲骨文的道理相同，人工智能要检测出古文字的位置，同样也是基于对

已有文字的一种“字感”，将其他汉字材料检测所得来的“经验”用于古文字检测。 从古文

字到现代汉字，汉字“方块字”的基本形态面貌没有改变，所以这种“字感”是相通的。 困

难性因素则主要是，古文字材料通常都经历了很长时间的流传，容易出现字迹不清晰、文
字残缺的情况，而且有些古文字的行款分布较为凌乱，这都大大增加了检测工作的难度。
而甲骨文字又可以说是这方面问题最为突出的一种古文字类型。 河南大学张重生团队，
通过与古文字专家密切合作，并基于较大数据集开发的检测模型，在甲骨文字检测方面已

①
②

李春桃：《基于人工智能技术的古文字研究》，《吉林大学社会科学学报》２０２３ 年第 ２ 期。
刘国英：《基于深度学习的甲骨文字检测与识别》，《殷都学刊》２０２０ 年第 ３ 期。
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经具有较好的效果，可以为批量性甲骨文字检测和提取提供有益的辅助作用。①

图 ２　 张重生团队开发的甲骨文字检测模型②

　 　 ３. 古文字分类。 在进行了文字检测之后，还不能直接进行古文字识别。 古文字学家

需要先辨析文字的类型，然后才能进行识别，否则肯定会出现问题。 可以举一个最突出的

例子：甲骨文的“甲”字字形做“ ”，在后世的文字中，这与“十”字字形是相同的。 如果不

先识别文字类型，当然就无法确定这一字形到底是“甲”还是“十”了。 而在具体的古文字

识别任务中，文字类型划分则更为细密。 比如殷墟甲骨文内部就至少包含有 ３２ 种字体类

型，古文字专家必须基于具体的字体类型，才能实现正确的文字识别。 如果不能区别这些

类型，同样也不能做出精确的识别。
所以，要建立完善的古文字识别模型，必须要包含有古文字分类功能的模块。 对于人

工智能而言，这是一个有一定基础的领域，比如签名的风格识别就是一种文字类型的区

分。 古文字这方面的工作起步比较晚，我们曾做过一些初步尝试，通过辨析甲骨文同一文

字的不同字体类型的形体差异，辨别甲骨的字体类型，取得了一些初步成果。③ 但是，以
“字形”来辨别类型差异，具有一定的局限性。 要实现古文字的字体分类，最有效的办法

还是要通过“书体风格”来实现。 西南大学、清华大学的相关团队正在进行这方面的尝

试，相信不久将会看到更多这方面的成果。

①

②

③

Ｚｈａｎｇ Ｃｈｏｎｇｓｈｅｎｇ， Ｚｏｎｇ Ｒｕｉｘｉｎｇ， Ｃａｏ Ｓｈｕａｎｇ Ｍｅｎ Ｙｉ ａｎｄ Ｍｏ Ｂｏｆｅｎｇ， “ＡＩ⁃Ｐｏｗｅｒｅｄ Ｏｒａｃｌｅ Ｂｏｎｅ
Ｉｎｓｃｒｉｐｔｉｏｎｓ Ｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ ａｎｄ Ｆｒａｇｍｅｎｔｓ Ｒｅｊｏｉｎｉｎｇ，” Ｔｗｅｎｔｙ⁃Ｎｉｎｔｈ Ｉｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ Ｊｏｉｎｔ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ ｏｎ Ａｒｔｉｆｉｃｉａｌ
Ｉｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ ａｎｄ Ｓｅｖｅｎｔｅｅｎｔｈ Ｐａｃｉｆｉｃ Ｒｉｍ Ｉｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ ｏｎ Ａｒｔｉｆｉｃｉａｌ Ｉｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ， ２０２０．

Ｚｈａｎｇ Ｃｈｏｎｇｓｈｅｎｇ， Ｚｏｎｇ Ｒｕｉｘｉｎｇ， Ｃａｏ Ｓｈｕａｎｇ Ｍｅｎ Ｙｉ ａｎｄ Ｍｏ Ｂｏｆｅｎｇ， “ＡＩ⁃Ｐｏｗｅｒｅｄ Ｏｒａｃｌｅ Ｂｏｎｅ
Ｉｎｓｃｒｉｐｔｉｏｎｓ Ｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎ ａｎｄ Ｆｒａｇｍｅｎｔｓ Ｒｅｊｏｉｎｉｎｇ，” Ｔｗｅｎｔｙ⁃Ｎｉｎｔｈ Ｉｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ Ｊｏｉｎｔ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ ｏｎ Ａｒｔｉｆｉｃｉａｌ
Ｉｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ ａｎｄ Ｓｅｖｅｎｔｅｅｎｔｈ Ｐａｃｉｆｉｃ Ｒｉｍ Ｉｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ Ｃｏｎｆｅｒｅｎｃｅ ｏｎ Ａｒｔｉｆｉｃｉａｌ Ｉｎｔｅｌｌｉｇｅｎｃｅ， ２０２０．

莫伯峰：《利用深度神经网络判别甲骨文字体的初步测试———以字形为依据》，故宫博物院编：
《甲骨文入选“世界记忆名录”发布会暨“甲骨收藏与绝学振兴”高峰论坛纪实》，北京：故宫出版社，２０１９
年，第 １５１—１６２ 页。
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图 ３　 莫伯峰开发的模型识别甲骨文“贞”字为“典宾”（ｄｉａｎｂｉｎ）类①

　 　 ４. 古文字考释。 古文字识别的终极目标，当然是未释文字的识别，也就是古文字考

释，这可以说是古文字研究最具创新性的任务。 学界现在已经对古文字考释与人工智能

结合工作的性质和发展思路有了比较清晰的认识。
首先，古文字考释是可以借助人工智能的。 吴振武先生曾指出：“‘人工智能 ＋ ’已经

跟很多行业发生关系。 据人工智能专家介绍，凡是边界清楚的问题，最适宜用人工智能来

解决。 因此，像古文字考释这种道理上只允许存在一种正确结论的学问，利用人工智能技

术来辅佐研究，自然再适合不过。”②其次，人工智能进行文字考释工作的方法基础，仍然

是古文字专家考释古文字的传统方法。 李春桃先生认为：“就古文字考释而言，人工智能

可以提供的帮助是多方面的。 著名古文字学家唐兰先生曾将古文字的考释方法总结为形

体对照法、推勘法、偏旁分析法与历史考证法。 人工智能中的图像识别、自然语言处理、知
识图谱等技术正可与这几种方法相互对应。”③

古文字考释是现在人工智能距离实际需求还存在较大差距的一项任务，但古文字专

家考释古文字的那些方法是可以通过人工智能模拟的。 比如“偏旁分析法”是古文字学

家考释新字的重要方法，以偏旁而非整字作为识别的单位，然后再基于偏旁通过综合分析

来考释文字。 人工智能已经可以进行简单地模拟，将识别粒度推进到偏旁层级。 西南大

学陈善雄团队开发的模型对于偏旁之间位置关系较为明晰的文字，识别效果已较为理想。
但是对于偏旁间有连接、叠压关系的文字则还缺乏很好的处理方法（见下图 ４）。④

（二）古文字材料整理

与古文字字形相关的工作相比，人工智能在古文字材料综合整理方面发挥作用的领

域更为广泛。 人工智能相较于人类智能，一个主要的优势是它的计算能力，可以称之为

“暴力思维”。 在古文字材料整理中，这种“暴力思维”能力能够极大地加速整理的过程。

①

②
③
④

莫伯峰：《利用深度神经网络判别甲骨文字体的初步测试———以字形为依据》，故宫博物院编：
《甲骨文入选“世界记忆名录”发布会暨“甲骨收藏与绝学振兴”高峰论坛纪实》，北京：故宫出版社，２０１９
年，第 １５１—１６２ 页。

吴振武：《古文字考释与人工智能》，《光明日报》２０２０ 年 １１ 月 ７ 日，第 １２ 版。
李春桃：《人工智能如何辅助古文字研究》，《光明日报》２０２２ 年 １０ 月 ３０ 日，第 ５ 版。
林小渝、陈善雄、高未泽、莫伯峰、焦清局：《基于深度学习的甲骨文偏旁与合体字的识别研

究》，《南京师大学报》（自然科学版）２０２１ 年第 ２ 期。
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有些任务已经取得了创新性成果，为古文字研究提供了切实的辅助作用。

图 ４　 陈善雄团队开发的偏旁识别和分析模型①

　 　 １. 甲骨缀合。 甲骨缀合是甲骨学研究的一个重要题目。 由于甲骨埋藏于地下数千

年，材料断裂破碎相当严重，因而需要不断进行复原整理工作。 这项工作过去都是由甲骨

学家完成，取得了非常显著的效果，但是也耗费了专家大量的时间。 在人工智能的辅助

下，现在已经有一批缀合通过“人机耦合”的方式被发现，而且缀合效率也有望被大大

提高。②
除了提升效率，人工智能参与到甲骨缀合工作中，最大的贡献还在于能够与专家缀合

的方法互补，完成专家难以发现的缀合。 人类专家主要通过甲骨上的文字内容来进行缀

合，而人工智能可以据“碴口”进行缀合，也就是根据甲骨断裂处特征性边缘形状进行缀

合。 这是人类专家难以采用的一种方法。 因此，只有将甲骨学家的缀合方法结合人工智

能的缀合方法，才能实现完整地缀合所有可缀甲骨的目标。
除了甲骨材料需要缀合，其他诸如简牍、纸张等古文字材料也有类似的需求。 人工智

能复原图像的能力在该领域未来还有广阔的应用前景。 现时人工智能主要是基于图像进

行缀合，而未来则还可以结合文字内容来进一步提升缀合的效率。

图 ５　 人工智能辅助依靠边缘形状进行的甲骨缀合③

①

②

③

林小渝、陈善雄、高未泽、莫伯峰、焦清局：《基于深度学习的甲骨文偏旁与合体字的识别研

究》，《南京师大学报》（自然科学版）２０２１ 年第 ２ 期。
莫伯峰、张重生、门艺：《ＡＩ 缀合中的人机耦合》，《出土文献》２０２２ 年第 １ 期；莫伯峰、张展：《计

算机辅助缀合研讨一则》，《民俗典籍文字研究》第 ２８ 辑，北京：商务印书馆，２０２１ 年。
莫伯峰、张重生、门艺：《ＡＩ 缀合中的人机耦合》，《出土文献》２０２２ 年第 １ 期。



５４　　　 《中国文化研究》２０２３ 年夏之卷

　 　 ２. ２ 甲骨校重。 甲骨校重也是甲骨学研究的一个老题目。 从甲骨文首次被发现至

今，出土的甲骨实物约有 １５ 万片。 因为收藏、流转的缘故，大部分的甲骨都留下了多张拓

本图像，被称为“重片”。 甲骨重片数量繁多，效果互有参差，对其整理成为了一项重要的

基础性整理工作，也就是“校重”。 过去人工校重只能一一对照费时费力，现在已经有了

人工智能工具的辅助，这项工作的效率得到了大大提高。①
甲骨学家校重，主要是基于文字内容。 但是由于种种原因，在甲骨拓本中还存在一

部分文字内容并不完全一致的重片。 这种类型的重片是人工智能校重模型能够发挥

独特作用的地方，因为人工智能模型并非基于文字来校重，而是将文字当作普通的图

像来进行校重。 通过人工智能的介入，这种校重难度更大、校重价值更高的校重成果

才被大量发现。

图 ６　 人工智能发现的甲骨著录书中图像差异较大的重片②

　 　 ２. ３ 青铜器分期断代。 青铜器分期断代则是青铜器研究的重要课题。 过去这项工

作必须依靠经验丰富的专家才能完成，具有很高的门槛。 而通过搭建智能青铜器断代

模型，这项工作的门槛被大大降低。 现在只需向模型上传一张青铜鼎图片，模型便可

以对青铜鼎的各个部位进行识别，然后基于这些部位的特征对青铜鼎进行时代判定

（见下图 ７）。③
除了以上这些已经取得明显效果的题目外，在古文字知识图谱构建④、竹简编联⑤、

古文字辞例归纳⑥等等各种古文字研究题目中，人工智能也都已经有了初步的尝试，很多

新的合作题目正不断被发掘。

①

②

③

④
⑤

⑥

武智融、莫伯峰、巩诗晨：《人工智能在甲骨文重片整理中的应用》，中国社会科学院先秦史研

究室网站，ｗｗｗ． ｘｉａｎｑｉｎ． ｏｒｇ，２０２２ 年 １１ 月 ３０ 日。
武智融、莫伯峰、巩诗晨：《人工智能在甲骨文重片整理中的应用》，中国社会科学院先秦史研

究室网站，ｗｗｗ． ｘｉａｎｑｉｎ． ｏｒｇ，２０２２ 年 １１ 月 ３０ 日。
李春桃、戚睿华、杨溪、周日鑫：《基于深度学习技术的青铜鼎分期断代研究》，《出土文献》

（待刊稿）。
李春桃：《基于人工智能技术的古文字研究》，《吉林大学社会科学学报》２０２３ 年第 ２ 期。
莫伯峰、胡韧奋：《利用人工智能技术进行竹简编联的初步测试———以〈清华简〉为例》（待刊

稿）。
莫伯峰、邱炜琦、谢泽澄：《人工智能模拟辞例归纳的初步测试》，《汉语言文学研究》２０２１ 年第

３ 期。
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图 ７　 李春桃团队开发的青铜鼎断代模型“吉金识辨”

三　 人工智能与古文字结合的未来发展趋势展望

随着人工智能技术的不断进步，古文字研究也将迎来一系列新的发展机遇。 虽然目

前人工智能与古文字的结合还处于初级阶段，但未来将有更多值得深入发展的方向。 以

下是三个我们认为值得期待和可以进一步发展的方面：
（一）多模态模型的应用

近期引起广泛关注的 ＣｈａｔＧＰＴ，是人工智能发展进程中的一个里程碑，将会对各行各

业的未来产生深远影响。 对于古文字研究而言，ＣｈａｔＧＰＴ 的出现也具有重要的启示作用。
从 ＣｈａｔＧＰＴ 的发展趋向来看，可以确信古文字研究必将要结合多模态模型。

智能化的发展终将迎来多模态的大一统模型。 ＣｈａｔＧＰＴ 的发展，得益于背后的

ｔｒａｍｓｆｏｒｍｅｒ 构架，这一构架不仅在语言类任务上表现优异，在图像类任务中同样有很好的

效果。 普遍认为，在 ｔｒａｎｓｆｏｒｍｅｒ 的基础上，将发展出一个大一统模型，实现多模态任务的

一体化处理。 而 ＣｈａｔＧＰＴ 之后面世的 ＧＰＴ⁃４ 已经是一个集图像和语言为一体的多模态

模型。 假以时日，多模态必将成为人工智能发展的主要方向。
古文字研究与人工智能的结合必定离不开多模态技术。 古文字本身就具有多模态属

性，它既是一种图像，又是一种语料，只有把这两种属性结合起来综合考虑，才可能取得良

好的效果。 过去人工智能介入古文字研究，要么只是完成图像任务，要么只是完成语言任

务，都没有全面的发挥作用，也可以说只完成了部分工作。 而一旦能够同时处理图像任务
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和语言任务，不仅过去的那些结合工作的效率会大大提高，而且一定还能面向更多的新任

务。 因此，人工智能在古文字研究中的应用，终将汇集在一个统一的多模态大模型中。
（二）充分利用人工智能拓展发散思维

自 ＣｈａｔＧＰＴ 面世以来，很多学科领域都在积极思考，如何能够利用这一先进工具推进

自身研究的发展。 古文字研究要与人工智能相结合，也必须认真思考这个问题。 就古文

字研究的很多任务性质来看，人工智能的发散思维对于古文字研究具有重要的辅助作用。
许多古文字学家形容解决古文字问题，都喜欢用“捅破窗户纸”来加以比喻。 很多时

候，古文字问题没能被解决，重要的原因就是“一时没想到”。 那么如何解决这种“一时没

想到”问题呢？ ＣｈａｔＧＰＴ 这种生成式大语言模型，可以为问题解答提供更为广阔的思路。
著名数学家陶哲轩很早就开始探索如何将 ＣｈａｔＧＰＴ 引入到自己的研究流程中。 他认

为，ＣｈａｔＧＰＴ 对于研究的最大作用不在于提供答案，而是提供灵感。 通过向 ＣｈａｔＧＰＴ 提

问，可以获得机器智能对于某个问题的看法，也许这个看法并不完全正确，但是对于研究

而言所起到的提示性作用是非常重要的。 人与机器之间通过交互对话、互相提示，便可以

让研究思维得以发散，也许就能够找到那些一捅就破的“窗户纸”。
（三）通过数据挖掘拓展对古文字的规律性认识

人工智能与古文字的结合，过去主要都集中在一些比较具体的任务上。 而对于整个古

文字的总体性思考并不充分，古文字理论研究也并没有得到任何提升。 而实际上，基于大数

据智能的数据挖掘，有望发现海量古文字资料背后的规律性现象，这可以成为人工智能发挥

优势的重要领域。 人工智能处理数据的效率是人类智能难以比拟的，通过数据挖掘技术，发
掘出更多隐藏在古文字材料中的信息和模式，一定能获得更多的理论发现和深层洞见。

数据挖掘在古文字研究中具有重要的应用价值，可以帮助古文字研究更好地理解和

掌握古文字的发展演变规律、结构和特征以及应用和意义等方面的重要信息。 未来随着

人工智能技术的不断发展，数据挖掘将会在古文字研究中得到更广泛的应用和推广，从而

推动古文字研究不断深入和发展。 同时，古文字研究也会为数据挖掘技术的发展提供更

为广阔的应用场景和研究对象，推动人工智能技术的不断发展和进步。

结　 语

黄德宽先生曾指出：“随着数字化时代的到来，人工智能等信息技术已被引进古文字

学研究领域，古文字学实际上应作为一门新型交叉学科才能体现其学科内涵和特征。”①

学科交叉是现在科学发展的一个重要趋向。 可以看到，人工智能与古文字的结合已经取

得了一些初步成果。 也可以预见，随着人工智能技术的不断进步，还有许多新的研究方向

值得深入探索。 未来，我们可以期待更多的跨学科研究，进一步推动人工智能和古文字交

叉领域的发展。
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